
燧原S60测试报告�

1. 环境规格�

硬件� 组件� 详情�

服务器�

（10.110.181.137）�

处理器� Intel(R)�Xeon(R)�Gold�5218�CPU�@�2.30GHz�

内存� 125Gi�

型号� DELL�R740�

CPU核数� 64�

操作系统� Ubuntu�22.04.4�LTS�

GPU�

型号� S60�

显存� GDDR6；48GB��

显存带宽� 672GB/s�

接⼝规格� PCIe�Gen5�X16�

峰值算⼒�
⽀持FP32、�FP16、BF16、�INT8四种精度��

FP16：392TFLOPS�？�

TDP� 300W�

最⼤操作温

度�
95°C�

2. 环境部署�

2.1 驱动及软件包下载�

sftp -o Port=2222 ftp_support@ftp.enflame-tech.com
password: 167jtnUco6
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# 下载完成之后解压： 
tar -xvf RuiJie.tar
# 解压后⽂件如下图： 
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2.2 硬件检查�

服务器插卡后，可以通过以下命令检查加速卡是否安装正确。

lspci -d 1e36:1

2.3 驱动安装�

cd Ruijie
bash TopsRider_i3x_3.1.8_deb_amd64.run-y
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安装成功如下图所⽰：



检查驱动版本：

cat /sys/module/enflame/version1

2.4 资源监控�

安装驱动之后，在Host�环境下可以查看GCU�信息。�

efsmi -dmon1

2.5 软件栈安装�

1. 加载基础镜像并创建容器

cd Ruijie
 bash docker_run.sh
 cd /home/workspace
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2. 在容器内安装燧原软件包



# 安装vllm 框架+sentence-transformers 
bash TopsRider_i3x_3.1.8_deb_amd64.run -C sentence-transformers,vllm -y 
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3. 重新安装新版本的sentence_transformers�

# 卸载⼀键安装的sentence_transformers（临时处理⽅案，后续不需要重安装） 
pip3 uninstall sentence-transformers
# 重新安装新的版本 
pip3 install sentence_transformers-2.7.0+gcu.3.2.20240805-py3-none-any.whl
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3. Qwen2-7B-Instruct推理⽤例测试�

3.1 测试需求：�

1. 输⼊参数：

a. batch�size�=�1,�2,�4,�8�

b. seq�length�=�8K�

c. FP16/INT8�

2. 指标:��

a. TTFT�

b. TPOT�

c. TPS�

3.2 基于vLLM在线推理功能测试�

1. 进⼊容器，并启动⼀个基于�OpenAI�的�API�服务器。�

# 安装了 outlines 模块 
pip3 install --upgrade outlines

cd /home/workspace
python3 -m vllm.entrypoints.openai.api_server \
        --model /home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct/ \
        --device gcu \
        --host 0.0.0.0 \
        --trust-remote-code \
        --port 8080 \
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        --enforce-eager11

2. 打开另外⼀个终端，发送客⼾端请求。

注：下⾯IP需要替换为对应服务器IP�

curl http://10.110.181.137:8080/v1/completions \
-H "Content-Type: application/json" \
-d '{
"model": "/home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct/",
"prompt": "如何制作⽉饼",
"max_tokens": 256,
"temperature": 0.01
}'
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3.3 基于vLLM在线推理功能测试（⾃定义数据集）�

1. 继续沿⽤上⾯容器,启动服务端。�

# 启动server端服务 
cd inference_scripts
./run_openai_api_server_gn.sh
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附录：查看run_openai_api_server_gn.sh�

cat run_openai_api_server_gn.sh1

内容如下：



# 进⼊⼯作⽬录 
CUR_DIR=$(cd $(dirname $0);pwd)
pushd "${CUR_DIR}/.."
#设置模型路径与服务端⼝ 
export MODEL_PATH="/home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct/"
export SERVER_PORT=12345
export USE_PAGED=false
export MLU_VISIBLE_DEVICES="0,1"
export MODEL_Name="qwen2-7b-instruct"
export MLU_TP_NUM=1
seqlen_input=8192
seqlen_output=4000
#使⽤以下命令启动vLLM-API服务器, 启动服务器后，vLLM将⾃动加载模型并启动API服务。 
#使⽤命令 python -m vllm.entrypoints.api_server --help 可查看⽀持的脚本参数。 
export MAX_TOTAL_TOKENS=$(expr ${seqlen_input} + ${seqlen_output})
max_num_batched_tokens=32768
max_model_len=32768
block_size=16
#启动服务 
python3 -m vllm.entrypoints.openai.api_server  \
        --host 0.0.0.0 \
        --port ${SERVER_PORT} \
        --block-size ${block_size} \
        --trust-remote-code \
        --dtype float16 \
        --enforce-eager \
        --model ${MODEL_PATH}  \
        --gpu-memory-utilization 0.9 \
        --tensor-parallel-size ${MLU_TP_NUM} \
        --disable-log-requests \
        --max-model-len ${max_model_len} \
        --max-num-batched-tokens ${max_num_batched_tokens} \
        --max-num-seqs 1
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2. 打开另⼀个终端，并进⼊同个容器，启动客⼾端发送请求。

# 重新启动容器 
docker start docker_ruijie_test

# 使⽤ exec 命令进⼊⼀个正在运⾏的容器 
docker exec -it docker_ruijie_test /bin/bash

# 执⾏client请求 
cd home/workspace/inference_scripts
./run_openai_api_client_gn.sh
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附录：查看run_openai_api_client_gn.sh�

cat run_openai_api_client_gn.sh1

内容如下：

CMD_TIME=$(date +%Y%m%d%H%M%S.%N)
# 进⼊⼯作⽬录 
CUR_DIR=$(cd $(dirname $0);pwd)
pushd "${CUR_DIR}/.."
if [ ! -d "./log" ]; then mkdir -p "./log";fi
popd
export MODEL_PATH="/home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct/"
# export MLU_VISIBLE_DEVICES="0"
export MODEL_Name="qwen2-7b-instruct"
# export MLU_TP_NUM=1
export VLLM_LATENCY_DEBUG=FALSE
export CN_TASKTOPO_RESIDENT=FALSE
export USE_PAGED=false
export DATASET_PATH='/home/workspace/dataset/input.json'
#设置模型路径 
MODEL_FULLNAME=${MODEL_PATH}
seqlen_input=8192
seqlen_output=4000

cd /home/workspace/vllm/benchmarks/
python3 benchmark_serving.py \
        --backend "vllm" \
        --model ${MODEL_FULLNAME} \
        --dataset ${DATASET_PATH} \
        --tokenizer ${MODEL_FULLNAME} \
        --trust-remote-code \
        --host "0.0.0.0" \
        --port 12345 \
        --endpoint '/v1/completions' \
        --sharegpt-output-len ${seqlen_output} \
        --num-prompts 10
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3. 测试结果如下：

Number� 问题� S60�



1� RCDC远程唤醒开机终

端功能介绍及配置⽅式�

RCDC远程唤醒开机终端功能'�是⼀种技术，允许管理员在办公桌⾯云

V7.0R2版本和课堂桌⾯云V5.1_R1版本及以上版本中远程开机终端设

备，以减少⽤⼾因终端开机占⽤的等待时间。此功能⽀持IDV、TCI（包

括部分瘦终端和利旧PC）终端的局域⽹WOL唤醒和⼴域⽹WOW唤醒。

在办公桌⾯云中，管理员可在RCDC界⾯的终端管理中操作单台或批量

开机，并配置定时任务。在课堂桌⾯云中，⽀持学⽣机和教师机的唤

醒，需要在教室设置开启VLAN并填写终端⽹段的VLAN号，同时要求终

端的⽹卡⽀持WOL唤醒，交换机⽀持终端关机后协商接⼝⼯作为10M半

双⼯。此功能需满⾜特定的硬件和⽹络条件，以确保远程唤醒的顺利进

⾏。�

2� EG3220这个⽇志能保

存六个⽉吗�

EG3220�在新版本11.1(6)B26�以后的版本默认存储内容审计⽇志时间为

180天，即⼤约6个⽉。因此，EG3220�可以保存⾄少6个⽉的⽇志。要修

改⽇志保存时间，可以通过命令⾏或Web界⾯进⾏调整。�

3� z5100⽀持|2tpvpn吗� 【提醒】知识库疑似⽆相关内容，请重新提问或咨询⼈⼯坐席。�

4� Z5100⽀持哪些VPN?� Z5100防⽕墙⽀持SSL�VPN和IPsec�VPN。具体配置请参考相关链接。�

5� WS6008默认可以管理

⼏个AP�

WS6008�默认可以管理�16�个�AP。�

6� WS6008是不是默认可

以管理32个AP�

【提醒】知识库疑似⽆相关内容，请重新提问或咨询⼈⼯坐席。�

7� CS7015服务器,⼀个

v520卡可以带多少终

端�

CS7015服务器的每块V520和CG620显卡最多可以⽀持12个桌⾯使⽤。

因此，⼀个V520卡可以带12个终端。�

8� RG-WALL�1600-

Z3200-S,⽀持ipv6吗�

RG-WALL�1600-Z3200-S'�⽀持�IPv6。�

9� RG-CT7900硬盘内存� RG-CT7900�系列终端的标准配置包括�8G�内存和�256G�M.2�NVME�固态

硬盘。最⾼配置可扩容⾄�4*8G�内存和�1T�M.2�NVME�固态硬盘，或添加�

2�个�2TB�SATA�接⼝硬盘。适⽤于多种场景，包括内存和硬盘的扩容操

作。具体扩容操作包括内存扩容、硬盘扩容及�PCIe�扩展卡添加。在进

⾏拆装设备进⾏扩容操作前，请务必阅读安全说明。�

10� sam+最多可以注册多

少⽤⼾�

【提醒】知识库疑似⽆相关内容，请重新提问或咨询⼈⼯坐席。�



对⽐测试结果详⻅：� vllm测试⽤例 �

3.4 基于vLLM在线推理性能测试�

1. 继续沿⽤上⾯容器,启动服务端。�

# 启动server端服务 
cd inference_scripts
./run_openai_api_server_xn.sh
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附录：查看run_openai_api_server_xn.sh�

cat run_openai_api_server_xn.sh1

内容如下：

# 进⼊⼯作⽬录 
CUR_DIR=$(cd $(dirname $0);pwd)
pushd "${CUR_DIR}/.."
#设置模型路径与服务端⼝ 
export MODEL_PATH="/home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct/"
# export MODEL_PATH="/home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct-GPTQ-Int4/"
export SERVER_PORT=12345
export USE_PAGED=false
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https://ruijie.feishu.cn/wiki/RF9uw9XotipggqkvoTgcCegPnAb


export MODEL_Name="qwen2-7b-instruct"
export TP_NUM=1
seqlen_input=8192
seqlen_output=256
#使⽤以下命令启动vLLM-API服务器, 启动服务器后，vLLM将⾃动加载模型并启动API服务。 
#使⽤命令 python -m vllm.entrypoints.api_server --help 可查看⽀持的脚本参数。 
export MAX_TOTAL_TOKENS=$(expr ${seqlen_input} + ${seqlen_output})
max_num_batched_tokens=$(expr ${MAX_TOTAL_TOKENS} \* 8)
max_model_len=32000
# block_size=$(expr ${seqlen_input} + 512)
block_size=16
#启动服务 
python3 -m vllm.entrypoints.openai.api_server  \
        --host localhost \
        --port ${SERVER_PORT} \
        --block-size ${block_size} \
        --trust-remote-code \
        --dtype float16 \
        --enforce-eager \
        --model ${MODEL_PATH}  \
        --gpu-memory-utilization 0.9 \
        --tensor-parallel-size ${TP_NUM} \
        --disable-log-requests \
        --max-model-len ${max_model_len} \
        --max-num-batched-tokens ${max_num_batched_tokens} \
        --max-num-seqs 16
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2. 打开另⼀个终端，并进⼊同个容器，启动客⼾端发送请求。

# 重新启动容器 
docker start docker_ruijie_test

# 使⽤ exec 命令进⼊⼀个正在运⾏的容器 
docker exec -it docker_ruijie_test /bin/bash

# 执⾏client请求 
cd home/workspace/inference_scripts
./run_openai_api_client_xn.sh
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附录：查看run_openai_api_client_xn.sh�

cat run_openai_api_client_xn.sh1



内容如下：

CMD_TIME=$(date +%Y%m%d%H%M%S.%N)
# 进⼊⼯作⽬录 
CUR_DIR=$(cd $(dirname $0);pwd)
pushd "${CUR_DIR}/.."
if [ ! -d "./log" ]; then mkdir -p "./log";fi
popd
export MODEL_PATH="/home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct/"
# export MODEL_PATH="/home/workspace/models/Qwen2-7B-Instruct-GPTQ-Int4/"
# export MLU_VISIBLE_DEVICES="0"
export MODEL_Name="qwen2-7b-instruct"
# export TP_NUM=1
export VLLM_LATENCY_DEBUG=FALSE
export CN_TASKTOPO_RESIDENT=FALSE
export USE_PAGED=false
export 
DATASET_PATH='/home/workspace/dataset/ShareGPT_V3_unfiltered_cleaned_split.json
'
#设置模型路径 
MODEL_FULLNAME=${MODEL_PATH}
seqlen_output=256
seqlen_input=8192
max_model_len=32000
array_bs=(1 2 4)
array_seqlen=(8192)
for seqlen_input in "${array_seqlen[@]}"; do
    #不同条件不同赋值测试,减少部分测试 
    case $seqlen_input in
        64)
            array_bs=(1 32 64 128 256)
            ;;
        128)
            #array_bs=(1 32 64 128)
            array_bs=(1 32 64 128 256)
            ;;
        256)
            #array_bs=(1 16 32 64)
            array_bs=(1 32 64 128 256)
            ;;
        512)
            #array_bs=(1 8 16 32)
            array_bs=(1 32 64 128 180 256)
            ;;
        1024)
            #array_bs=(1 4 8 16)

1
2
3
4
5
6
7
8
9
10
11
12
13
14
15

16
17
18
19
20
21
22
23
24
25
26
27
28
29
30
31
32
33
34
35
36
37
38
39
40
41
42



            array_bs=(1 16 32 64 90 128)
            ;;
        2048)
            array_bs=(1 8 16 32)
            ;;
        4096)
            array_bs=(1)
            ;;
        8192)
            array_bs=(1)
            # array_bs=(2)
            # array_bs=(4)
            # array_bs=(8)
            ;;
        *)
            array_bs=(1 2 4)
            ;;
    esac
    for bs in "${array_bs[@]}"; do
        # 0. 设置参数 
        export MAX_TOTAL_TOKENS=$(expr ${seqlen_input} + ${seqlen_output})
        block_size=${MAX_TOTAL_TOKENS}
        max_num_batched_tokens=$(expr ${seqlen_input} \* $bs)
        if [ $max_model_len -gt $max_num_batched_tokens ]; then
            max_num_batched_tokens=$max_model_len
        fi
        LOG_FILENAME="${CUR_DIR}/../log/${MODEL_Name}_serving_${CMD_TIME}"
        # 1. 监控 cnmon 命令并将输出追加到⽇志⽂件中 
        # while true; do cnmon -c ${MLU_VISIBLE_DEVICES} >> 
"${LOG_FILENAME}_cnmon.log";sleep 1;done 2>&1 &
        PID_CNMONProcess=$!
        echo "PID_CNMONProcess: $PID_CNMONProcess"
        # 2. 性能测试 
        cd /home/workspace/vllm/
        python3 benchmarks/benchmark_serving.py \
                --model ${MODEL_FULLNAME} \
                --dataset ${DATASET_PATH} \
                --tokenizer ${MODEL_FULLNAME} \
                --trust-remote-code \
                --host "localhost" \
                --port 12345 \
                --endpoint '/v1/completions' \
                --num-prompts ${bs} \
                --sharegpt-output-len ${seqlen_output} \
                --sharegpt-input-len ${seqlen_input} \
                2>&1 | tee "${LOG_FILENAME}.log"
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        # 3. 删除【实时记录cnmon信息】的进程;# 使⽤ tail -f ./*_cnmon.log 可以实时查
看⽇志⽂件的内容 
        sleep 3
        kill -9 $PID_CNMONProcess
    done
done
sleep 1
#切换⽬录 
pushd "${CUR_DIR}/.." && ls -la log/
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3. 测试结果截图及记录：

a. batch�size�=�1；input_len�=�8192；output_len�=�256;�FP16�

b. batch�size�=�2；input_len�=�8192；output_len�=�256;�FP16�



c. batch�size�=�4；input_len�=�8192；output_len�=�256;�FP16�

d. batch�size�=�8；input_len�=�8192；output_len�=�256;�FP16�



e. batch�size�=�1；input_len�=�8192；output_len�=�256;�INT4�

S60对应的VLLM不⽀持GPTQ量化模型。�

f. batch�size�=�2；input_len�=�8192；output_len�=�256;�INT4�

S60对应的VLLM不⽀持GPTQ量化模型。�

g. batch�size�=�4；input_len�=�8192；output_len�=�256;�INT4�

S60对应的VLLM不⽀持GPTQ量化模型。�



h. batch�size�=�8；input_len�=�8192；output_len�=�256;�INT4�

S60对应的VLLM不⽀持GPTQ量化模型。�

Output�

tokens_per_second(tps)�

latency_per_toke

n(ms)�

first_token(

ms)�

Benchmark�

duration(s)�

1. batch�size�=�1�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

4. FP16�

18.27� 48.92� 1539.03� 14.01�

1. batch�size�=�2�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

4. FP16�

23.15� 58.34� 7234.27� 22.11�

1. batch�size�=�4�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

4. FP16�

30.22� 83.07� 12696.59� 33.88�

1. batch�size�=�8�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

4. FP16�

32.69� 147.89� 24935.95� 62.65�

1. batch�size�=�1�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

NA� NA� NA� NA�



4. INT4�

1. batch�size�=�2�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

4. INT4�

NA� NA� NA� NA�

1. batch�size�=�4�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

4. INT4�

NA� NA� NA� NA�

1. batch�size�=�8�

2. input_len�=�

8192�

3. output_len�=�

256�

4. INT4�

NA� NA� NA� NA�

4. LLAMA2-7B拆解后的PyTorch⼦层的性能测试结果与分析�

4.1 性能对⽐�

该章节展⽰了，在batchsize=32,�TP�=�8,�4,�2的张量并⾏策略配置下，分别针对S60、K100_ai、V100

和MLU370-X8单卡环境进⾏测试的结果。�

4.1.1 TP�=�8测试结果�

下表展⽰了针对LLAMA2-7B⼤模型预训练中，TP�=�8时不同平台下各个模块测试结果：�



4.1.2 TP�=�4测试结果�

下表展⽰了针对LLAMA2-7B⼤模型预训练中，TP�=�4时不同平台下各个模块测试结果：�



4.1.3 TP�=�2测试结果�

下表展⽰了针对LLAMA2-7B⼤模型预训练中，TP�=�2时不同平台下各个模块测试结果：�



4.2 时延对⽐�

1. 不同切分⽅式时延变化相同，下图以TP�=�8为例，对⽐时延（时延⽐�=�燧原时延�除以�英伟达时延）�

考虑V100算⼒为S60算⼒的112/392=�0.285倍，下表展⽰时延⽐并标注了⼤于1倍的⼦层：�



备注：NA表⽰⽬前不⽀持该⼦层测试。�

2. 可以看出，在batchsize=32,�TP�=�8测试条件下，S60在rmsNorm（10.3倍）、softmax（2.5

倍）、droupout（6.3倍）、QKV（1.2倍）、Res�add（1.8倍）、silu（1.9倍）、Topk（4.8倍）

这些⼦层的时延⽐V100⼤。其他⼦层虽然⽐V100时延低，但考虑到2者之间的算⼒⽐差距，S60在

各个⼦层的测试性能效率都低于V100。�

�����同时，画图展⽰两个平台的各⼦层时延对⽐：�



5. 问题记录�

5.1 问题1：S60对应的VLLM不⽀持GPTQ量化模型。�

1. 问题描述：



2. 问题回复：

后续版本会⽀持。

5.2 问题2：S60对应的pytorch不兼容cuda框架。�

1. 问题描述：

2. 问题回复：



3. 问题解决

如下图所⽰：

a. 增加import�torch_gcu�

b. "cuda"改成"gcu"�



5.3 S60对应的pytorch版本⽆法将复数类型转换为某种内部数据类型。�

1. 问题描述：

2. 问题回复：

FAE暂时未提供解决⽅案。�

3. 问题解决：

通过屏蔽测试Rope函数解决。�


